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В современном мире политические процессы становятся все более 
сложными и динамичными, требующими новых подходов к их анализу 
и прогнозированию. Одним из наиболее популярных среди таких подходов 
является использование методов машинного обучения, которые позволя-
ют обрабатывать большие объемы данных и, что особенно важно, вы-
являть скрытые закономерности. Однако для того чтобы модели ма-
шинного обучения были эффективными, необходимо правильно оценить 
их параметры. В настоящем исследовании ставится цель провести пред-
варительное ранжирование факторов крупномасштабной вооруженной 
политической дестабилизации в странах Африки методами машинного 
обучения. 
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Введение 

Как было показано в нашей предыдущей статье в этом номере 
(Медведев и др. 2024), Африка остается регионом с наиболее высо-
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кими показателями социально-политической нестабильности – так, 
с 2018 по 2023 г. в Африке зафиксировано 45 уникальных крупно-
масштабных внутригосударственных вооруженных конфликтов (граж- 
данских войн и террористических кампаний) при всего 34 во всем 
остальном мире (Davies et al. 2024; ср.: Gleditsch et al. 2002). По-
добная ситуация оказывает значимое тормозящее влияние на разви-
тие стран этого региона – действительно, в разное время исследо-
вателями было показано: 

 что различные формы государственных переворотов – «ус- 
пешные» перевороты, неудавшиеся перевороты и заговоры с целью 
переворота – имели отрицательное влияние на ВВП и еще более 
выраженное отрицательное влияние на экспорт (Fosu 2002, 2003); 

 политическая нестабильность негативно влияет на безработи- 
цу среди молодежи (Fomba Kamga et al. 2022), открытость торговли 
(Asongu et al. 2021), замедляет экономическое восстановление (Zon-
da et al. 2024). 

В этом свете не вызывает удивления стремление целого ряда 
исследователей установить, какие факторы генерируют социально-
политическую нестабильность в странах Африки. В качестве таких 
факторов выделялись, в частности, неравенство доходов (Oualy 
2021), горизонтальное неравенство (Moyer, Bello-Schünemann 2018; 
Walter 2023), анократические режимы (Ibid.), укрепление и полити-
зация субнациональных идентичностей (Downie, Cooke 2011); чис-
ленность населения (Fagbemi, Fajingbesi 2022); рост населения  
в целом и городского населения в частности (Downie, Cooke 2011); 
дефицит и распределение земли и воды (Ibid.); экономические про-
блемы (Fagbemi, Fajingbesi 2022). 

В настоящем исследовании ставится цель провести предвари-
тельное ранжирование факторов крупномасштабной вооруженной 
политической дестабилизации в странах Африки методами машин-
ного обучения. 

Данные и методология 

В современном мире политические процессы становятся все 
более сложными и динамичными, требующими новых подходов  
к их анализу и прогнозированию. Одним из наиболее популярных 
среди таких подходов является использование методов машинного 
обучения, которые позволяют обрабатывать большие объемы дан-
ных и, что особенно важно, выявлять скрытые закономерности. 
Однако для того чтобы модели машинного обучения были эффек-
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тивными, необходимо правильно оценить их параметры. За по-
следние 30 лет задача предсказания нестабильности становится од-
новременно и существенно сложнее, и намного более комплексной. 
В конце XX в. для анализа значительной части политических про-
цессов использовались описательные статистики, статистические 
тесты и достаточно простые регрессионные модели (Beck, Jackman 
1998; Hibbs 1994; Box-Steffensmeier, Jones 1997). Однако уже к на-
чалу XXI в. задача анализа и предсказания вооруженной дестаби-
лизации сильно усложнилась. В первую очередь это было связано  
с ростом вычислительных мощностей компьютеров, но также и с раз-
витием статистических методов в социальных науках (Ward, Gle-
ditsch 2008). 

В последние годы методы машинного обучения стали важным 
инструментом в анализе политических процессов. Однако оценка 
параметров модели, используемых в этих методах, остается слож-
ной задачей. Существуют различные подходы, такие как пере-
крестная проверка, регуляризация и байесовские методы, которые 
могут быть применены для повышения точности моделей. Напри-
мер, использование перекрестной проверки позволяет минимизи-
ровать риск переобучения, что является критически важным в ус- 
ловиях ограниченного объема данных (Hastie et al. 2009). Регуляри-
зация, в свою очередь, помогает справиться с проблемой много-
мерности данных, снижая вероятность появления шумовых пере-
менных (Ng 2004). Байесовские методы, хотя и более вычислитель-
но затратные, предоставляют мощный инструмент для интеграции 
априорной информации в процесс моделирования, что особенно 
полезно в контексте политических прогнозов (Gelman et al. 2014). 
Эти методы имеют свои преимущества и недостатки в зависимости 
от специфики данных и задач, с которыми сталкиваются исследо-
ватели. Например, в условиях быстро меняющейся политической 
обстановки использование адаптивных моделей, таких как рекур-
рентные нейронные сети, может оказаться более эффективным (Gra-
ves 2012). 

Методы машинного обучения предоставляют значительные 
преимущества в решении задачи предсказания массовой вооружен-
ной дестабилизации, особенно когда речь идет о моделировании  
с учетом 20 и более факторов. В отличие от традиционных стати-
стических методов, которые могут сталкиваться с трудностями при 
работе с множественными переменными из-за проблемы много-
мерности и возможных корреляций между факторами, алгоритмы 
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машинного обучения способны эффективно обрабатывать большие 
объемы данных и выявлять сложные, неочевидные взаимосвязи. 
Например, такие методы, как случайные леса и градиентный бу-
стинг, могут автоматически учитывать взаимодействие между пе-
ременными и выявлять нефункциональные зависимости, что делает 
их особенно полезными в контексте политических прогнозов (Brei- 
man 2001). Кроме того, машинное обучение позволяет адаптивно 
обновлять модели по мере поступления новых данных, что особен-
но важно в быстро меняющемся политическом контексте (Bishop, 
Nasrabadi 2006). Прогностическая способность этих методов также 
подкрепляется их устойчивостью к переобучению, что достигается 
за счет использования техник регуляризации и кросс-валидации 
(Hastie et al. 2009). Эти особенности делают машинное обучение 
мощным инструментом для анализа сложных систем, таких как по-
литическая нестабильность, где традиционные подходы могут быть 
недостаточными. 

Для задачи предсказания вооруженной нестабильности мы ис-
пользовали конкретную модель машинного обучения, сосредото-
чившись на первой фазе исследования на получении предваритель-
ной оценки рисков крупномасштабной вооруженной политической 
дестабилизации в странах Африки, представленной в нашей пре-
дыдущей статье в этом выпуске (Медведев и др. 2024). Теперь, по-
сле получения этой оценки, мы обратим особое внимание на те па-
раметры, которые были получены в рамках модели, и будем ориен-
тироваться на интерпретируемые зависимости. Линейные модели 
могут быть хорошо применимы для данных с линейной зависимо-
стью, но оказаться недостаточными для более сложных паттернов 
(Bishop, Nasrabadi 2006; Коротаев, Гринин и др. 2017). 

В нашем исследовании мы применили модель машинного обу-
чения CatBoost для прогнозирования политических процессов, что 
позволило нам эффективно работать с категориальными данными  
и пропущенными значениями. CatBoost известен своей способно-
стью обрабатывать категориальные переменные без предваритель-
ного кодирования, что делает его особенно полезным в социальных 
науках, где такие данные часто используются (в том числе и в на-
шем наборе данных) (Dorogush et al. 2018). Для учета пропущен-
ных данных мы использовали метод множественного заполнения, 
создавая 50 различных вероятностных вариантов вставки. Это поз-
волило нам учесть возможные вариации данных и уменьшить вли-
яние отсутствующих значений на результаты модели (Rubin 1987). 
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Для анализа важности признаков мы применили метод feature 
importance, который предоставил нам возможность ранжировать  
и интерпретировать значимость различных переменных в модели. 
Это критически важно для понимания ключевых факторов, влияю-
щих на прогнозируемые политические процессы. Кроме того, для 
оценки стабильности и надежности модели мы использовали метод 
кросс-валидации, который помог нам минимизировать переобуче-
ние и обеспечить более точные прогнозы (Kohavi 1995). Эти мето-
дологические подходы в совокупности обеспечили высокую точ-
ность и надежность результатов. 

При оценке параметров моделей машинного обучения для про-
гнозирования политических процессов исследователи сталкивают-
ся с несколькими ключевыми вопросами. Один из них касается вы-
бора правильных метрик для оценки эффективности моделей.  
В литературе широко обсуждается, что выбор метрики должен 
быть тесно связан с конкретной задачей и контекстом исследова-
ния. Например, для задач классификации может быть полезно при-
менять такие метрики, как точность, полнота и F1-мера, тогда как 
для задач регрессии часто используют среднеквадратическую 
ошибку или среднюю абсолютную ошибку. Наши данные имеют 
определенную специфику. Поскольку мы занимаемся оценкой рис-
ков вооруженной дестабилизации, характеристика нашей зависи-
мой переменной имеет явную неравномерность в сторону нулевых 
значений. Характер данных предполагает, что зависимая перемен-
ная является бинарной (произошло ли событие в страно-год или 
нет). Классическим методом оценки моделей машинного обучения 
для моделей с бинарным откликом является использование метри-
ки ошибки AUC (Fávero et al. 2024). Однако с учетом значительно 
скошенного распределения для своей модели мы будем использо-
вать модернизацию AUC, в частности PRAUC. Метрика оценки 
PRAUC больше подходит для работы с несбалансированными дан-
ными, которые характерны для подобных событий. В отличие от 
более традиционной ROC AUC, которая может быть менее инфор-
мативной в контексте редких событий, PRAUC фокусируется на 
точности и полноте для позитивного класса, что важно при моде-
лировании редких, но критически значимых явлений, таких как 
внутренние вооруженные конфликты. В условиях, где ложнополо-
жительные результаты могут иметь серьезные последствия, напри-
мер при распределении ресурсов для предотвращения кризиса, 
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PRAUC обеспечивает более точное представление о способности 
модели идентифицировать истинные позитивные случаи. Ряд ис-
следований подчеркивает важность выбора подходящих метрик для 
оценки моделей в контексте социально-политических явлений (Saito, 
Rehmsmeier 2015; Davis, Goadrich 2006).  

Методы кросс-валидации также играют значительную роль  
в оценке моделей. Они позволяют исследователям более точно 
оценить, как модель будет работать на новых данных, что особенно 
важно в контексте быстро меняющихся политических ландшафтов 
(Kohavi 1995). Выбор кросс-валидации по методу k-fold для оценки 
параметров модели обусловлен необходимостью более надежно 
оценивать общую производительность модели, распределяя данные 
на k равных подвыборок. Каждая из этих подвыборок поочередно 
используется в качестве тестовой выборки, в то время как оставши-
еся k-1 подвыборок составляют обучающую выборку. Такой под-
ход обеспечивает более объективную оценку модели, поскольку он 
уменьшает риск переобучения и помогает выявить возможные от-
клонения, произрастающие из случайных артефактов в данных. 
Кросс-валидация по методу k-fold также способствует более точной 
калибровке модели, позволяя анализировать ее поведение на раз-
личных подмножествах данных и оптимизировать гиперпараметры 
в условиях, приближенных к реальному применению (Saud et al. 
2020). 

Что касается преобразования данных, по ряду переменных мы 
применяли усреднение за 5-летний срок. Этот подход позволяет 
значительно сгладить колебания переменной. В свою очередь, это 
позволяет избавиться от излишних выбросов данных на временных 
рядах. Оценка параметров модели проводилась также в усреднен-
ном виде; использовались методы массовой импутации данных  
в 50 вероятностных сценариях. Здесь стоит отдельно отметить, что 
модель была применена к странам Африки. Такое региональное 
зонирование позволяет значительно уменьшить дисперсию встав-
ляемых данных относительно их истинного значения. Далее, оце-
нивая каждую из моделей, мы усредняли оценку для каждого из 
параметров. В итоге полученный список показывает нашу оценку 
не только для одного отдельно взятого случая, но для целого ряда 
вероятностных оценок. 

Наконец, оценка направления связи между переменными про-
водилась через оценку векторов Шепли. Векторы Шепли, заим-
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ствованные из теории игр, предоставляют мощный инструмент для 
понимания того, как каждый отдельный фактор, например эконо-
мические условия или размер населения, влияет на вероятность 
возникновения вооруженного конфликта. Использование векторов 
Шепли демонстрирует значительные преимущества по сравнению 
с традиционными методами, поскольку они позволяют выявить  
и количественно оценить взаимодействие множества факторов,  
но в рамках исследования конкретно одного из них, что критически 
важно для разработки эффективных стратегий предотвращения 
конфликтов (Molnar et al. 2024). 

Результаты 

Предварительный ранжированный список факторов крупно-
масштабной внутренней вооруженной дестабилизации, получен-
ных и оцененных с помощью модели, описанной выше, представ-
лен в таблице ниже.  

Таблица  

Ранжированные по значимости факторы крупномасштабной  
внутренней вооруженной дестабилизации (гражданские  

войны / вооруженные восстания / террористические кампании) 

Переменная 
Важность  
в модели 

Наличие вооруженного гражданского революци-
онного конфликта в прошлом году 

19,06 

Финансовая помощь со стороны США (в $) 6,55 
Индекс электоральной демократии (0 (полная ав-
тократия) –1 (полная демократия)) 

6,09 

Количество революционных эпизодов в мире  
в исследуемый год (исключены революционные 
события в стране) 

5,76 

Инфляция, в % 5,54 
Численность населения  5,13 
Объем добычи нефти и газа, в Твт/ч 4,85 
ВВП на душу населения, в постоянных долларах 
2017 г. по ППС 

4,66 

Индекс политической коррупции 4,64 
Рост ВВП на душу населения, в % 4,59 
Среднее число лет обучения (average years of 
schooling) для населения от 15 лет и старше 

4,49 
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Окончание табл. 

Переменная 
Важность  
в модели 

Доля молодежи в возрасте 15–29 лет в численно-
сти населения от 15 лет и старше, в % 

4,30 

Длительное время пребывания первого лица  
у власти, лет 

3,97 

Количество лет с предыдущей смены режима 3,60 
Урбанизация (доля городского населения в общей 
численности населения), в % 

3,40 

Доля мусульманского населения, в % 3,20 
Доля дискриминируемого населения, в % 2,59 
Усредненное за 5 лет число переворотов и попы-
ток переворотов 

2,41 

Усредненные за 5 лет данные о количестве проте-
стов и массовых беспорядков в стране 

2,22 

Продовольственная инфляция, в % 2,09 
Количество революционных эпизодов в регионе  
в исследуемый год (исключены революционные 
события в самой стране) 

0,85 

Источник: расчеты авторов. 

Обсуждение характера и механизмов влияния факторов, обо-
значенных в таблице, на возникновение крупномасштабной внут-
ренней вооруженной дестабилизации представлено в разделе ниже. 

Обсуждение результатов и заключение  

Как уже неоднократно отмечалось, применительно к граждан-
ским войнам наиболее мощным предиктором того, что гражданская 
война в данной стране будет наблюдаться в следующем году, явля-
ется ее наличие в текущем году (Hegre et al. 2013, 2021; Медведев  
и др. 2022). Действительно, гражданские войны (как, впрочем,  
и террористические кампании) обладают очень высокой степенью 
инерции. Наличие гражданской войны / террористической кампа-
нии предполагает наличие и соответствующей структуры их веде-
ния, которую, с одной стороны, непросто создать, с другой – крайне 
сложно искоренить.  

Отметим, что анализ показал высокую значимость финансовой 
помощи США в качестве предиктора гражданских войн (близкие 
результаты, впрочем, получались и в некоторых предыдущих 
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тестах; при этом особую значимость показала финансовая помощь, 
направленная на «продвижение демократии» [Коротаев, Гринин  
и др. 2021; Медведев, Коротаев 2021; Слав, Коротаев 2021; Мед-
ведев и др. 2022; Устюжанин и др. 2025; Kostin, Korotayev 2024]); 
см. рис. 1.  
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 Финансовая помощь со стороны США (в долларах). 
Натуральная логарифмическая шкала 

Рис. 1. График вероятности крупномасштабной вооруженной внутренней 
дестабилизации (гражданские войны / восстания / террористические кам-
пании) в зависимости от значения переменной «Финансовая помощь со 
стороны США (в долларах)» 
Примечание: здесь и далее описание источников данных, использованных для 
построения графиков, см.: Медведев и др. 2024. 

Как видно из рис. 1, вероятность гражданских войн начинает 
стремительно расти после достижения финансовой помощью со 
стороны США уровней порядка e15 – 16 (~ 3,8 млн долларов США). 
Одно из наиболее очевидных объяснений здесь заключается в том, 
что финансовая помощь США, направленная на «продвижение де-
мократии», в авторитарных странах Азии и Африки практически 
никогда не приводила к установлению консолидированных демо-
кратий, речь могла идти о сдвиге от полной автократии к частич-
ной автократии или частичной (нередко функциональной) демокра-
тии. Между тем промежуточные режимы (и в особенности именно 
функциональные демократии), как это неоднократно было показа-
но, являются наиболее подверженными рискам начала крупномас-
штабной политической дестабилизации вообще и гражданских 
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войн в частности1. Отметим, что и наши тесты показали высокую 
значимость промежуточных политических режимов как предиктора 
начала / продолжения гражданских войн (см. табл.). 

Проведенные тесты также показали высокую значимость гло-
бальных волн дестабилизации в качестве фактора дестабилизации 
на страновом уровне. Наиболее ярким недавним примером такого 
рода явлений стали события «арабской весны» и связанной с ней 
глобальной волны дестабилизации, охватившей собой весь мир, 
включая и всю Африку как к северу, так и к югу от Сахары (Гри-
нин и др. 2016; Исаев и др. 2022; Коротаев, Мещерина и др. 2017; 
Коротаев, Мещерина, Каткова 2019; Коротаев, Романов, Медведев 
2019; Хохлов и др. 2021; Akaev et al. 2017; Honwana 2019; Korotayev 
et al. 2024, 2022; Roos, Oikonomakis 2014; Shihade et al. 2012). 

Большую значимость в качестве дестабилизирующего фактора 
для стран Африки показала инфляция. Отметим, что значимость 
этого фактора систематически выявляется только методами ма-
шинного обучения, но не регрессионного анализа (ср.: Pinckney, 
RezaeeDaryakenari 2022). В качестве недавнего примера дестабили-
зирующего влияния инфляции можно вспомнить события 2022 г., 
связанные с западными санкциями против России, дестабилизиро-
вавшими глобальный продовольственный и энергетический рынок 
и вызвавшими глобальную инфляционную волну, оказавшую свое 
дестабилизирующее влияние и на страны Африки (ср.: Жданов, 
Коротаев 2024). 

Как показывает большинство исследований факторов дестаби-
лизации, и в нашем случае одним из сильнейших предикторов ока-
залась общая численность населения. Это, конечно, совершенно не 
случайно, ведь с ростом населения у нас растет и вероятность воз-
никновения того или иного эпизода нестабильности (Dorward, Fox 
2022); чем больше людей, тем больше и потенциальных точек пе-
ресечений разных интересов (Cincotta, Weber 2021; Gleditsch et al. 
2021). Как отмечает М. Бейссинджер, «кросс-национальные иссле-
дования уже давно показали, что численность населения страны 
положительно связана с уровнем дестабилизационной активности  
                                                 

1 Васькин и др. 2018; Коротаев и др. 2016, 2017: 156–184, 2019; Коротаев и др. 
2022; Ellingsen 2000; Ellingsen, Gleditsch 1997; Fearon, Laitin 2003; Francisco 1995; 
Gaibulloev et al. 2017; Gleditsch, Hegre 2014; Goldstone et al. 2001, 2010; Gurr 1974; 
Hegre et al. 2001; Korotayev, Bilyuga, Shishkina 2018; Korotayev, Vaskin, Romanov 
2021; Korotayev, Vaskin, Tsirel 2021; Massoud et al. 2019; Muller, Weede 1990; Re-
gan, Bell 2009; Slinko et al. 2017; Walter 2023. 
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в ней2. Причины никогда не были полностью прозрачными, но мо-
гут объясняться теорией критической массы, которая утверждает, 
что размер населения облегчает мобилизацию, увеличивая вероят-
ность того, что достаточное количество потенциальных участников 
может иметь необходимое время, ресурсы и мотивацию для уча-
стия3» (Beissinger 2022: 115). 

Проведенные нами тесты подтверждают, что, хотя нефтяное 
богатство и снижает вероятность невооруженной революционной 
дестабилизации (Beissinger 2022; Gleditsch et al. 2023; Pinckney 2020; 
Rørbæk 2019; Мусиева, Медведев 2024; Устюжанин и др. 2025), оно 
очень заметно повышает риски начала гражданских войн / терро- 
ристических кампаний (см. рис. 2, а также: Besançon 2005; Cincotta, 
Weber 2021; Shaheen 2015; Wimmer et al. 2009). В нашей преды- 
дущей статье в этом выпуске (Медведев и др. 2024) результаты 
также подтвердили, что в Африке риски крупномасштабной воору-
женной дестабилизации наиболее высоки в странах, богатых при-
родными ресурсами, в частности нефтью и золотом. 
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 Объем добычи нефти и газа, в Твт/ч.
Натуральная логарифмическая шкала

Рис. 2. График вероятности крупномасштабной вооруженной внутренней 
дестабилизации (гражданские войны / восстания / террористические кам-
пании) в зависимости от значения переменной «Объем добычи нефти 
 и газа, в Твт/ч» 

                                                 
2 Отметим, что это подтверждает и целый ряд проведенных нами кросс-наци- 

ональных исследований (см., например: Коротаев, Сойер и др. 2021; Романов и др. 
2021; Korotayev, Sawyer, Romanov 2021; Korotayev, Vaskin, Romanov 2021).  

3 Со ссылкой на: Marwell, Oliver 1993. В применении к революциям см.: 
Kurzman 1996.  
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Примечательно, что такие показатели модернизации, как уро-
вень ВВП на душу населения, доля городского населения и среднее 
число лет обучения, демонстрируют вполне выраженную отрица-
тельную корреляцию с рисками крупномасштабной вооруженной 
внутренней дестабилизации (см., например, рис. 3).  
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 ВВП на душу населения, в постоянных долларах 2017 г. по ППС.  
Натуральная логарифмическая шкала 

Рис. 3. График вероятности крупномасштабной вооруженной внутренней 
дестабилизации (гражданские войны / восстания / террористические кам-
пании) в зависимости от значения переменной «ВВП на душу населения,  
в постоянных долларах 2017 г. по ППС» 

Это говорит о том, что страны Африки уже вошли в такую фазу 
модернизационного перехода, когда дальнейший рост подушевого 
ВВП, доли городского населения и распространения современного 
образования ведет к вполне определенному снижению рисков круп-
номасштабной вооруженной дестабилизации, хотя и увеличивает 
вероятность невооруженных революционных выступлений / массовых 
ненасильственных протестов. В связи с этим в настоящее время 
ускорение модернизационных процессов является одним из глав-
нейших способов снижения рисков вооруженной дестабилизации.  

Наши тесты также выявили и вполне интуитивную корреляцию 
между темпами экономического роста и рисками крупномасштаб-
ной вооруженной дестабилизации (см. рис. 4). 
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 Рост ВВП на душу населения, в % 

Рис. 4. График вероятности крупномасштабной вооруженной внутренней 
дестабилизации (гражданские войны / восстания / террористические кам-
пании) в зависимости от значения переменной «Рост ВВП на душу насе-
ления, в %» 

Как мы видим, экономический спад повышает риски воору-
женной дестабилизации, а экономический подъем их снижает. От-
метим, что и здесь наблюдается существенное отличие с вероятно-
стью невооруженной революционной дестабилизации, которая мо-
жет коррелировать как с экономическими спадами, так и с эконо-
мическими подъемами (Медведев и др. 2022; Слав, Коротаев 2021; 
Устюжанин, Жодзишская, Коротаев 2022; Устюжанин и др. 2025; 
Beissinger 2022; Cebul, Grewal 2022; Shaheen 2015; Ustyuzhanin et al. 
2023). 

Среди значимых факторов начала / продолжения гражданских 
войн / террористических кампаний в современной Африке можно 
отметить также высокий уровень политической коррупции, повы-
шенную долю молодежи в возрасте 15–29 лет в численности насе-
ления от 15 лет и старше (так называемый «молодежный бугор»)4, 
длительное время пребывания первого лица у власти (ср.: Мед- 
ведев, Коротаев 2021; Медведев и др. 2022; Устюжанин, Корота- 
                                                 

4 Этот фактор крупномасштабной дестабилизации изучен к настоящему вре-
мени особенно хорошо (см., например: Коротаев и др. 2011, 2012; Устюжанин, 
Жодзишская, Коротаев 2022; Устюжанин, Зинькина, Коротаев 2023; Korotayev et al. 
2014; Cebul, Grewal 2022; Korotayev, Zinkina 2024). 
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ев 2022; Устюжанин и др. 2025; Albrecht, Koehler 2020; Beissinger 
2022; Chenoweth, Ulfelder 2017; Chin et al. 2023; Pinckney 2020), не-
давняя смена режима, повышенная доля дискриминируемого насе-
ления. 

В заключение необходимо подчеркнуть, что в данной статье 
были предварительно проранжированы только факторы крупно-
масштабной вооруженной дестабилизации в странах Африки. По-
этому низкое значение важности данного фактора в вышеприве-
денной табл. вовсе не означает, что он незначим для любых рисков 
политической нестабильности вообще. Дело в том, что важности 
данного фактора для вооруженной социально-политической деста-
билизации вполне могут сочетаться с вполне высокой важностью 
для дестабилизации невооруженной – например, массовой протест-
ной активностью (вплоть до невооруженных революционных вы-
ступлений) (Слинько и др. 2018; Медведев, Коротаев 2020; Корота-
ев, Васькин, Билюга 2017; Устюжанин, Коротаев 2022; Korotayev, 
Vaskin et al. 2018). Дело в том, что, как было показано в мно-
гочисленных исследованиях, предикторы начала крупномасштаб-
ной вооруженной5 и невооруженной6 дестабилизационной активно-
сти различаются очень сильно; так что факторы, увеличивающие 
вероятность невооруженной дестабилизации, могут снижать веро-
ятность начала вооруженных восстаний и наоборот7. 
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